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Для вирішення задач кластеризації останнім часом все частіше 
використовуються спайк-нейронні (імпульсні) мережі (СНМ), які відносять 
до штучних нейронних мереж третього покоління [1]. Тим не менше, 
використання таких мереж в практичних задачах є значно менш 
дослідженим, зокрема, внаслідок меншого розвитку процедур їх навчання. 

Для навчання спайк-нейронних мереж розвиваються спеціальні 
методи, серед яких можна виділити наступні [2]: 1) метод SpikeProp; 2) 
статистичні методи; 3) методи лінійної алгебри; 4) еволюційні методи; 5) 
навчання в нейронних шарах з синхронною активацією (Synfire Chains); 6) 
навчання на основі правила Хебба; 7) метод віддаленого навчання 
(ReSuMe). 

Метод SpikeProp [2] аналогічний методу зворотнього поширення 
похибки і розроблений для нейронних мереж з SRM моделями нейронів, 
що забезпечило можливість відповідної модифікації алгоритму 
зворотнього поширення похибки. Метод навчання базується на обчисленні 
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використанням лінійної апроксимації порогових функцій.  
В алгоритмах навчання на основі методів лінійної алгебри [2] введені 

формальні векторні конструкції на основі зважених послідовностей 
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використанням експоненціальної функції та норма, як міра різниці між 
двома послідовностями спайків. 

Метод навчання ReSuMe є найбільш близьким до біологічних 
процесів, оскільки він базується на правилі Хебба. Висока ефективність 
алгоритмів ReSuMe була підтверджена значною кількістю експериментів [2].  

У зв’язку з більшою різноманітністю використовуваних в спайк-
нейронних мережах моделей нейронів розроблено та використовується 
значна кількість методів навчання таких мереж, дослідження яких та вибір 
найбільш ефективних для розв’язання конкретних задач є актуальним. 
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